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DataRiver Team

Mirko Orsini, Presidente e CEO Co-Fondatori
e PhDinICT (DBGroup)

e 15 anni diricerca in Data Integration, Semantic Web

Sonia Bergamaschi, resp. Comitato Scientifico

¢ Prof. Ordinario di “Sistemi di Elaborazione delle Informazioni”,
Facolta di Ingegneria, Unimore

e dirige il gruppo di ricerca su Database (DBGROUP)
e 30+ anni diricerca in Databases, Semantic Web, Data Integration

Domenico Beneventano, Comitato Scientifico

e Prof. Associato di “Sistemi di Elaborazione delle Informazioni”, .
Facolta di Ingegneria, Unimore Serena Sorrentino

e membro del gruppo di ricerca su Database (DBGROUP)
e 20+ anni diricerca in Data Integration, Semantic Web, Ontologies @
*\/

Luca Magnotta, Responsabile U.O. Data Integration

e 9 anni di R&D in Data Integration Software Development ‘ i

e PhD in Industrial applications of ICT Alberto Corni

DataRlver

I ‘ . I RETE ALTA TEGNOLOGIA j_‘
open source data management © COpyrlght 2019 DataRiver S.r.l. = All rlghtS reserved HIGH TECHNOLOGY NETWORK



DataRiwver

open source data management

BIG DATA INTEGRATION & ANALYTICS, |OT, INDUSTRY 4.0

Aiutiamo le aziende a prendere le decisioni migliori

sfruttando al massimo la potenza dei dati.
www.datariver.it
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open source data management

‘ DataRiver

e 2009 - Nasce come Spin-Off dell’Universita di Modena e Reggio Emilia

e 2011 - Accreditamento come Laboratorio di Ricerca industriale della
Regione Emilia Romagna

e 2013 - Registrata come Start-Up innovativa nella sezione speciale del
Registro imprese

e 2015 - Registrata come PMI innovativa nella sezione speciale del
Registro imprese

e 2017 - Certificazione come CRO (Contract Research Organization)
presso AIFA per Data management e Analisi statistica

2018 - Socio Fondatore e Technology provider del Competence Center
Industria 4.0 BI-REX
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Accreditamenti & Partnerships

RETE ALTA TECNOLOGIA * Accreditamento Istituzionale come Struttura
EMILIA-ROMAGNA

HIGH TECHNOLOGY NETWORK

- - di Ricerca e Innovazione della Regione Emilia
PIATTAFORMA

ICT E DESIGN Romagna per gli ambiti ricerca industriale e

Il ASTER ERegioneEmﬂia;Romagna, trasferimento tecnologico
O  PMI Innovativa. DataRiver Srl e iscritta alla

sezione speciale del Registro Imprese dedicata
[] registroimprese.it

PMI INNOVATIVA [ ¥ '

alle PMI innovative

* Socio Fondatore e Technology provider del

Bi-r=x

Big Data Innovation & Research Excellence Data Innovation & Research EXcellence)

Competence Center Industria 4.0 BI-REX (Big

regionale
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Problema

* Integrazione dei dati di business dell’azienda con informazioni
esterne: Open Data, Big Data, Market Analysis, Web, Social Networks

* Scoprire nuove informazioni, aggiornate in real-time

* Comprendere i propri dati attraverso una visione unificata e integrata

delle sorgenti

— Migliorare i processi decisionali, produttivi e previsionali,
ottimizzando i costi e i tempi.

DataRiver
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Soluzione:
Software per

Integrazione Dati + Semantica
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i " (9 4

Mediator envirOnment for Multiple Information Sources
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BIG DATA INTEGRATION

Affidabilita Dispositivi Utilizzo Dispositivi

Dispositivo 1
200
5 1%
100
Dispositivo 3 » I I
° I
2015 Gen2016 Feb2016 Mar2016 Ape2016 Mag2016 Gu2016 Lug2016 Ago2016 Sett 2016

Dispositivi attivi

Dispositivo 2

Confronto dispositivi

) 3
\35’7;/\/ e/l |

A

{

......

Dispositivi \
mobili

! EPICOR.
crosoft .
amics salesforce
,

Apparecchiature
e macchinari con

Applicazioni
ERP e CRM

sensori
DataRiver . | | e
open source data management © Copyright 2019 DataRiver S.r.I. — All rights reserved HIGH TECHNOLOGY NETWORK




Vantaggi

- Automazione del processo di integrazione dati sfruttando la Semantica:
+ Flessibilita + Scalabilita —50% Tempi e costi

= Integrazione Virtuale: NO Replicazione Dati, Dati in Real-time

- Autonomia e Sicurezza delle sorgenti dati originali & garantita

=

Databases
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Open Data
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Big Data Integration Industria 4.0

| 4
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Mediator envirOnment for Multiple Information Sources

Applicazione Web e App Mobile per la Manutenzione preventiva e la Business
Analytics che sfrutta le piu avanzate tecnologie in ambito Industrial IoT, Big Data
Integration, Intelligenza Artificiale (Al) e Machine Learning per:

e garantire la raccolta e la gestione efficiente dei Big Data generati da reti di sensori
e macchinari

e consentire il monitoraggio continuo delle linee di produzione e dei magazzini

e fornire analisi in tempo reale delle performance di produzione e della qualita dei
prodotti

* apprendere dall’esperienza per attuare politiche di manutenzione preventiva,
ottimizzare i processi produttivi e ridurre i consumi energetici
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Mediator envirOnment for Multiple Information Sources
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open source data management

MONITORAGGIO DISPOSITIVI

Panoramica

© Copyright 2019 DataRiver S.r.l.

— All rights reserved
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ANALISI DATI STORICI PER
MANUTENZIONE PRE[_)lTTIVA
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MoMIS ANALISI CONSUMI ENERGETICI

Mediator envirOnment for Multiple Information Sources
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MONITORAGGIO COSTI EFFETTIVI DI PRODUZIONE
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lloT e Big Data Analysis
processo di granulazione

Problema

* |l processo di granulazione industriale a umido necessita un monitoraggio
costante delle variabili di processo per garantire la qualita nella produzione
di piastrelle

* Per garantire una buona granulazione, 'umidita deve essere compresa nel
range di 5% - 6%

 Umidita influenzata da fattori (variabili) come:
» Caratteristiche dell'impasto (ricetta)
* Temperature
* Pressioni, Volumi
* Velocita

RETE ALTA TECNOLOGIA
EMILIA-ROMAGNA
HIGH TECHNOLOGY NETWORK
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Processo preparazione materie prime
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lloT e Big Data Analysis
processo di granulazione

Sfida ol

* Individuazione correlazioni tra le variabili
*  Predizione dell’'umidita dipendente dai valori delle
variabili indipendenti di processo

* Confronto Predizione - Valore per attuare azioni
correttive

 Miglioramento della qualita nella produzione

RETE ALTA TEI‘JNOLOGIA
OMAGNA
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lloT e Big Data Analysis
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* 16 differenti variabili di processo monitorate
* Analisi dell'andamento nel tempo
* Data cleaning per eliminare le anomalie di misurazione (outliers)

open source data management

‘ DataRiver
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Ricerca correlazioni tra le variabili

L e * La mappa di calore delle correlazioni
S consente di individuare le variabili che
influenzano 'umidita:
* correlazione diretta = chiaro
* correlazione inversa = scuro
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Predizione umidita
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Risultati

* Monitoraggio continuo del processo di granulazione

* Modelli di predizione per le diverse categorie di tipologie -
di impasto e lavorazione

* Piattaforma web per la segnalazione di allarmi agli
operatori e indicazione azioni correttive:

* Es. aumentare temperatura essiccatoio: +5 °C
* Es. diminuire pressione circuito alimentazione: -0,7 bar

RETE ALTA TECNOLOGIA
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lloT e Big Data Analysis
stampi industriali

Problema

* Sviluppo piattaforma Smart Mould per il monitoraggio continuo del
processo di pressatura (Stampi e Tamponi) e la manutenzione predittiva
nell’industria ceramica

* Analisi comportamento degli stampi e tamponi utilizzati in ambito
ceramico per individuare i fattori che influenzano la qualita nella
produzione di piastrelle e per I'ottimizzazione dei processi di
manutenzione e produttivo

RETE ALTA TECNOLOGIA
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Infrastruttura della piattaforma

- MAIN NODE REMOTE DEVICES
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lloT e Big Data Analysis
stampi industriali

Sfida

* Predizione delle variabili di processo:
* Pressioni
* Temperature
* [Intensita magnetismo
e Allineamento stampo/Tampone

 Ricerca di anomalie:
e (Causate dall’usura dovuta all’utilizzo
e (Causate da un utilizzo personalizzato da parte

degli operatori

RETE ALTA TECNOLOGIA
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Ricerca correlazioni tra variabili
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* Confronto tra le correlazioni delle variabili di diverse tipologie di stampi

* Ricerca delle correlazioni comuni a tutte le tipologie di stampo e tamponi

* Definizione delle diverse configurazioni per la creazione di diversi modelli che
descrivono in modo fedele i macchinari

DataRiver B s /)
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Risultati

i

* Nuova gamma di prodotti e servizi innovativi (Industry 4.0) forniti
al mercato dall’azienda

* Ottimizzazione dei processi interni di produzione, rigenerazione
ed acquisto grazie all'integrazione ed analisi dei Big Data prodotti
dai macchinari

e Ottimizzazione dei processi di manutenzione presso i clienti
grazie ad allarmi tempestivi e riduzione dei costi dovuti a guasti e

rotture

RETE ALTA TECNOLOGIA
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Smart Moulds MoMIS

Mediator envirOnment for Multiple Information Sources
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lloT e Big Data Analysis: Logistica

Problema

* Sviluppo piattaforma i-Tile Analytics per: e i“ s
* Monitoraggio continuo delle performance e O Swam
di magazzino e dei flussi di trasferimento T

merci (Real time data)
* Ottimizzazione della gestione dei magazzini

*Ricerca di fattori che minano l'efficienza dei
magazzini determinando l'aumento dei costi di
gestione

DataRiver
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lloT e Big Data Analysis: Logistica

Sfida

¢ 8diversisistemi informativi (Warehouse Management )
System e Real Time Locator System), WMS e RTLS non sono
provvisti di dati storici

*  Monitoraggio continuo delle performance di magazzino e dei
flussi di trasferimento merci (real time data)

* Analisi dei dati storici per ottimizzare le performance di
gestione dei magazzini

e Ottimizzare gestione delle scorte nel breve periodo
(programmazione quotidiana) e nel lungo periodo (trend
stagionali e previsione dell'impatto sule vendite)

RETE ALTA TECNOLOGIA
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Piattaforma Logistica: Variabili

Piattaforma di monitoraggio magazzini

e Quantita bancali MQ bancali

* Numero di Articoli

* Numero di bancali incompleti

* Percentuale di saturazione dei Magazzini

* Coordinate spaziali merci x,y,z

* Tipologia di bancale (completo, incompleto, a
mano)

* Profondita della stiva

Integrazione con ERP
* Storico risorse umane impiegate
* Ordiniin arrivo

! 3 RETE ALTA TECNOLOGIA
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Risultati

Creazione nuovi indicatori di efficienza del magazzino:

* Previsione flussi stagionali di movimentazione
delle merci tra i magazzini: dipendenti da
dimensione magazzino, numero di carrelli,
condizioni ambientali (anche metereologiche)

e (Osservazione e previsione di movimentazioni —
interne ai magazzini: dipendenti da posizione dei
bancale, caratteristiche stiva, ordini

* Schedulazione attivita (calendario) basata su
profilazione delle risorse umane: dipendenti da
capacita dell’'operatore, tipologia bancali,
condizioni ambientali, livello di riempimento,
ordini

RETE ALTA TECNOLOGIA
‘ R%EQAE!M&I © Copyright 2019 DataRiver S.r.l. — All rights reserved I ‘ . I HIGH TECHNOLOGY NETWOK 1 !




A

i-Tile Analytics M

— 4—‘,
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Mediator envirOnment for Multiple Information Sources

Warehouse Status Map ~ Pallet Per Forklift With Track Race  Pallet Per Forklift With Track Race In Real Time  Index Incomplete Pallet ~ Stock Trend Level 4 Stock Trend Level 5 Stock Trend Le ( )

I.Tile

iTile Dashboard

Index Incomplete Pallet

New KPI
. ’
Demo Weflex +
12
# Overview ]
-
D Dashboard -
o A\
9 Tables o -
& Profile
]
L 8
o
o
&
<
g ,
8 5 W
£
4
2
]
& A ] D S N ] ol & & & 2 & 2 & ] ] G & & ]
ﬂ&\ 09\ q,\ ¢\ ’19\ ¢\ ”&\ ’],Q\ "&\ ng\ "&\ ’19\ '19\ r‘p’\ q,?\ r‘p\ q’%\ r&\ N ’\9\ ’L\
& J & & & o o o o & & o ¢ o o of of & 8 &
o & NS © & of o < & a® g oM o° o o° § N © A & "
T 5 & R b N 8 N i s N » b 2 2 g <

-» loudon -+ sanclemente -= solignano

DataRiwver B iy A\

open source data management © Copyright 2019 DataRiver S.r.I. — All rights reserved HIGH TECHNOLOGY NETWORK




DataRiwver

open source data management

BIG DATA INTEGRATION & ANALYTICS, |OT, INDUSTRY 4.0

Aiutiamo le aziende a prendere le decisioni migliori

sfruttando al massimo la potenza dei dati.
www.datariver.it
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